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הבדל משמעותי בין המחקר הזה למחקרים  	5﻿
קודמים הוא הגישה המתודולוגית. העבודות 
המוקדמות יותר נשענו על טכניקות טיפוסיות 

  LDA (Latent Dirichlet של למידת מכונה, כגון
Allocation(, שמנתחת את הדרשות על ידי זיהוי 
דפוסים סטטיסטיים של מופעים חוזרים של צירופי 
מילים. שיטות אלה יעילות לאיתור מגמות נרחבות, 

אך מטבען הן מוגבלות מבחינת היכולת לתפוס 
את המשמעות הסמנטית העמוקה או את הדקויות 
המשובצות ברטוריקה הדתית. כאשר שיטה כמו 

LDA מתייחסת לטקסטים כאל אוסף של מילים ותו 
לא ואינה מביאה בחשבון את היחסים ההקשריים, 
היא מתקשה לתפוס את המורכבויות של משמעות 
הדברים, את נימת הקול ואת המסרים המרומזים 
המאפיינים דרשות. בניגוד לכך, המחקר שלנו 

 Large Language( משתמש במודלי שפה גדולים
 ,ChatGPT-4oוספציפית ב־ ,)Models - LLMs

שמציעים דרך מתוחכמת יותר לניתוח טקסטואלי. 
מודלים אלה מבינים את הטקסט בתוך ההקשר 

הנתון ומאפשרים פרשנות עשירה יותר של תמות, 
עמדות ואסטרטגיות רטוריות. השימוש בהם 

מאפשר התבוננות מעמיקה יותר מזו של שכיחות 
ההופעה של מילים בלבד וחושף דפוסים מורכבים 

יותר של השיח הפוליטי בדרשות.

למחקרים קודמים על ההיסטוריה של דרשות  	6﻿
 Robert V. Friedenberg, "Hear  יהודיות ראו
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 Preaching, 1654-1970, University of

 Alabama Press, 1989; Marc Saperstein,
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לתיאור מלא של איסוף הנתונים, שיטות העבודה  	7﻿

והליכי השיקוף ראו נספח 1: "מתודולוגיה". 
מודל ChatGPT הראה, על סמך ניתוח מדגמי  	8﻿

של 20 דרשות, זיהוי נכון של תוכן פוליטי בדרשות 
בשיעור של 92.5%. 

בניתוח הושג דיוק בשיעור של 90% במדגם של  	9﻿
10 דרשות. כמו כן הושג שיעור ריקול )recall( של 

100% במדגם של 10 דרשות נוספות.
לצורך הניתוח קראו קוראים אנושיים מדגם של  	10﻿
דרשות. הם קבעו כי מטבע הדברים קשה לכמת 
במדויק את השיעור היחסי של תוכן פוליטי בתוך 
דרשה מסוימת. עם זאת הם העריכו כי הדרשות 

שסווגו כפוליטיות מכילות נפח ניכר של שיח 
פוליטי בכל שלושת הזרמים. ממצא זה תואם את 
התוצאות שהופקו ב־ChatGPT, והדבר מאשש 
את המסקנה שנושאים פוליטיים הם רכיב חשוב 

בדרשות המזוהות כפוליטיות באופיין. הניתוח הן של 
נפח התוכן הפוליטי והן של מבנה הדרשות התבצע 

בכל 4,302 הדרשות, אגב התמקדות מיוחדת 
בדרשות שסווגו כפוליטיות, ללא התייחסות לפרק 
זמן ספציפי. בניתוחים הבאים ייבדקו רק דרשות 

משלושת פרקי הזמן שהוגדרו לעיל. 
התוצאה הייתה 100% דיוק במדגם מקרי של 20  	11﻿

דרשות.
על סמך מדגם של 20 דרשות הושג דיוק בשיעור של  	12﻿

.92.5%
בניתוח הושגה, על סמך מדגם של 15 דרשות,  	13﻿

רמת דיוק של 93.33% בזיהוי אם הדרשה מכילה 
ביקורת. פירוש הדבר שמתוך 15 דרשות שסווגו 

כמכילות ביקורת, 14 זוהו נכונה, כלומר רמת דיוק 
גבוהה באיתור שיח ביקורתי במאגר הנתונים. 

בנוסף, לצורך הערכת הריקול בחרנו מדגם נפרד 
של 15 דרשות שבו כבר ידענו אילו מן הדרשות 

 ChatGPT מכילות ביקורת מפורשת. בדקנו אם
עלול להחמיץ חלק מהן, ושיעור הריקול שהושג היה 
100%. כלומר, הכלי זיהה נכונה את כל הדרשות 

במדגם זה שכללו ביקורת מפורשת. 
לצורך הערכת יכולתו של המודל לשלוף את  	14﻿
כל המקרים הרלוונטיים מתוך מאגר הנתונים 

השתמשנו במדד הריקול. ניתחנו שני מדגמים: 
אחד של 15 דרשות והשני של 20, ואת שניהם 

בחרנו מתוך מאגר הדרשות שכבר זוהו כמכילות 
תוכן ביקורתי. היעד העיקרי היה להעריך עד כמה 

הערות
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ChatGPT מזהה ומנתח במדויק ובאופן מקיף גוני 
נימה ביקורתית במגוון נושאים. באשר לביקורת 

כללית – בדקנו את הריקול במדגם של 15 הדרשות 
שהתמקדו בנושאים כגון אלימות מתנחלים, בנימין 
נתניהו וסוגיות קשורות. מדגם 20 הדרשות, לעומת 
זאת, שימש אותנו להערכת הריקול בנוגע לביקורת 
המופנית ישירות כלפי הממשלה, כלפי הרפורמה 

המשפטית וכלפי הקהילה החרדית.
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בשיעור של 100%. כלומר, כל דרשה שזוהתה כמכילה 
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